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用于异常检测的负选
择算法的自体半径分
析
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01 引言



随着大数据时代的来临，异常
检测在众多领域中具有广泛应
用，如网络安全、金融欺诈、

生物信息学等。

异常检测的目标是识别出数
据中的异常点，这些异常点
通常与正常数据存在显著差

异。

负选择算法是一种有效的异常
检测算法，它通过将正常数据
和异常数据分开，从而检测出

异常数据。

研究背景



研究意义

01

异常检测在许多领域中都具有重要意义，如预防金

融欺诈、发现网络安全威胁等。

02

负选择算法作为一种有效的异常检测算法，具有广

泛的应用前景。

自体半径是负选择算法中的一个重要参数，它决定

了算法的性能和效果。

03



本研究旨在深入分析负选择算法中的自体半径参
数，探讨其对算法性能的影响。

通过实验和数据分析，我们将研究自体半径的不
同取值对负选择算法性能的影响。

我们将提出一种基于自体半径的优化策略，以提
高负选择算法的异常检测效果。

研究内容概述



02 负选择算法原理



• 负选择算法是一种用于异常检测的机器学习算法，通过构建一
个包含正常样本和噪声样本的训练集，利用负选择算法训练出
一个模型，用于识别异常样本。

负选择算法简介



负选择算法认为正常样本属于“自体

”，而异常样本属于“异体”。在训

练过程中，算法会学习如何区分自体

和异体。

负选择算法认为噪声样本是异常样本

的近似，因此可以利用噪声样本作为

训练样本的一部分，以提高异常检测

的准确性。

负选择算法的基本思想

利用噪声样本

基于自体和异体的概念



负选择算法的实现流程

收集正常样本和噪声样

本，构建一个包含正常

样本和噪声样本的训练

集。

对每个训练样本进行特

征提取，提取出与异常

检测相关的特征。

利用负选择算法训练出

一个模型，该模型能够

区分正常样本和异常样

本。

利用训练好的模型对新

的未知数据进行异常检

测，判断其是否为异常

样本。

构建训练集 特征提取 训练模型 异常检测



03 自体半径分析
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