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随着互联网和多媒体技术的飞速发展，图像数据呈现爆炸式增长，如何从海量图像
中快速准确地提取文字信息成为一项重要任务。

图像中的文字信息对于图像内容的理解和分析具有重要作用，提取出的文字可以用
于图像检索、图像分类、场景识别等多种应用。

深度学习技术近年来在图像处理领域取得了显著成果，通过深度学习技术可以自动
学习图像中的特征表达，提高文字提取的准确性和效率。

研究背景和意义



目前，国内外学者已经提出了多种基于深度学习技术的图片文字提取方法，如卷积神经网络（CNN）、循环神经

网络（RNN）和Transformer等模型。这些方法在不同数据集上取得了较高的准确率和召回率，但仍存在一些挑

战，如对复杂背景和多样字体的适应性不足、计算资源消耗大等。

国内外研究现状

未来，图片文字提取技术的研究将更加注重模型的通用性和实时性。一方面，通过改进模型结构、优化训练算法

等方式提高模型对复杂场景和多样字体的适应性；另一方面，利用轻量级模型设计和硬件加速等技术降低计算资

源消耗，实现实时文字提取。

发展趋势

国内外研究现状及发展趋势



研究目的
本研究旨在探索基于深度学习技术的图片文字提取方法，通过改进现有模型或

提出新模型来提高文字提取的准确性和效率，为实际应用提供有力支持。

研究意义
本研究不仅有助于推动深度学习技术在图像处理领域的发展，还可以为图像检

索、图像分类、场景识别等应用提供更为准确和高效的文字提取方法，进一步

促进相关领域的研究和应用。

研究目的和意义
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神经网络的基本单元，模拟生物神经元的结构和
功能。

神经元模型

输入信号经过神经元处理后，通过连接权重进行
传递。

前向传播

根据输出误差调整神经元连接权重，实现网络学
习。

反向传播

神经网络基本原理



03

生成对抗网络（GAN）

通过生成器和判别器的博弈学习，生成具有真实感的图像、音

频等。

01

卷积神经网络（CNN）

通过卷积层、池化层等结构提取图像特征，适用于图像分类、

目标检测等任务。

02

循环神经网络（RNN）

具有记忆功能，适用于处理序列数据，如语音识别、自然语言

处理等。

深度学习模型及算法



TensorFlow

由Google开发的开源深度学习框架，支持多种编程语言和平台。

PyTorch

由Facebook开发的动态图深度学习框架，易于使用和调试。

Keras

基于Python的高级神经网络API，可运行在TensorFlow等后端之上。

Caffe

由加州大学伯克利分校开发的深度学习框架，以速度快、可扩展性强著称。

深度学习框架介绍
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基于图像处理的方法

通过图像二值化、去噪、边缘检测等图像处理技术，
将文字从背景中分离出来。

基于OCR的方法

利用光学字符识别（OCR）技术，将图片中的文字转
换为可编辑的文本格式。

基于模板匹配的方法

通过预定义模板进行匹配，识别出图片中的文字区域。

传统图片文字提取方法



卷积神经网络
（CNN）

利用CNN强大的特征提取能力，

对图片进行特征提取和文字识别。

循环神经网络
（RNN）

通过RNN对序列数据的处理能力，

对图片中的文字序列进行建模和

识别。

注意力机制

引入注意力机制，使模型能够关

注图片中重要的文字区域，提高

识别准确率。

基于深度学习的图片文字提取方法
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