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引言



恶意软件数量激增

传统识别方法局限性

深度学习技术优势

随着互联网和移动设备的普及，恶意软件数量呈指

数级增长，对用户数据和系统安全构成严重威胁。

传统恶意软件识别方法主要基于静态特征或动态行

为分析，但易受到混淆技术、加密技术等干扰，导

致误报率和漏报率较高。

深度学习技术能够从大量数据中自动提取有效特征，

并处理复杂的非线性关系，为恶意软件识别提供了

新的解决方案。

研究背景与意义



国内在恶意软件识别领域已取得一定成果，如基于深度学
习的恶意软件分类、恶意行为检测等。但仍存在数据集规
模较小、模型泛化能力不足等问题。

国内研究现状

国外在恶意软件识别领域的研究相对成熟，提出了多种基
于深度学习的恶意软件识别模型，并在大规模数据集上进
行了验证。

国外研究现状

未来恶意软件识别研究将更加注重模型的泛化能力和实时
性能，同时结合其他安全技术，形成更加完善的恶意软件
防御体系。

发展趋势

国内外研究现状及发展趋势



研究内容

本研究旨在利用深度学习技术，构建高鲁棒性的恶意软件识别模型。具体内容包括数据预处理、特征提取、模型构建

和评估等。

研究目的

通过本研究，期望提高恶意软件识别的准确率和效率，降低误报率和漏报率，为恶意软件防御提供更加有效的技术支

持。

研究方法

本研究将采用深度学习中的卷积神经网络（CNN）、循环神经网络（RNN）等技术进行恶意软件识别。

首先收集并预处理恶意软件和正常软件样本，然后提取有效特征并构建识别模型。最后通过大量实验验

证模型的性能和鲁棒性。

研究内容、目的和方法
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恶意软件识别技术概述



恶意软件定义

恶意软件分类

恶意软件定义与分类

恶意软件（Malware）是指任何故意设计用于破坏、干扰、窃取

或滥用计算机系统、网络或个人信息的软件。

根据其行为和目的，恶意软件可分为病毒、蠕虫、木马、勒索软

件、间谍软件、广告软件等。



80% 80%

100%

传统恶意软件识别技术

通过比对已知恶意软件的签名或
特征来识别恶意软件。这种方法
对于已知威胁有效，但无法应对
未知威胁和变种。

通过分析软件在系统中的行为来
识别恶意软件。这种方法可以识
别未知威胁，但可能会产生误报
和漏报。

结合签名和行为分析，使用启发
式算法来评估软件的恶意性。这
种方法可以提高识别准确率，但
仍然受限于已知威胁和变种。

基于签名的识别
基于行为的识别

基于启发式的识别



深度学习模型 数据预处理

模型训练与优化 评估与测试

基于深度学习的恶意软件识别技术

利用深度学习模型（如卷积神经网络CNN、循

环神经网络RNN等）对恶意软件进行自动特征

提取和分类。这些模型可以从大量数据中学习恶

意软件的特征和模式，从而实现对未知威胁的识

别。

对恶意软件进行静态或动态分析，提取出可用于

深度学习模型训练的特征，如API调用序列、网

络流量、系统资源使用情况等。

使用大量标注的恶意软件和正常软件样本对深度

学习模型进行训练，通过调整模型参数和结构来

提高识别准确率。同时，可以采用迁移学习、集

成学习等技术来进一步优化模型性能。

使用独立的测试数据集对训练好的深度学习模型

进行评估和测试，以验证其在实际应用中的性能

和准确性。
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高鲁棒性恶意软件识别模型设计



01 02 03 04 05

基于深度学习的恶意软件

识别模型整体架构包括数

据预处理、特征提取、深

度学习模型训练和分类识

别四个主要部分。

数据预处理阶段负责对原

始恶意软件进行清洗、格

式转换等操作，以便于后

续的特征提取和模型训练。

特征提取阶段利用静态或

动态分析技术从恶意软件

中提取出具有代表性的特

征，以供深度学习模型学

习。

深度学习模型训练阶段使

用大量标注好的恶意软件

样本进行训练，通过反向

传播算法调整模型参数，

使模型能够学习到恶意软

件的本质特征。

分类识别阶段将待检测的

恶意软件输入到训练好的

模型中，通过前向传播算

法得到软件的分类结果。

模型整体架构设计
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输入数据预处理 静态特征提取 动态特征提取 特征选择

输入数据预处理及特征提取方法

通过运行恶意软件并监控其行

为，提取出与恶意行为相关的

动态特征，如网络流量、注册

表操作、进程创建等。

通过分析恶意软件的源代码或

二进制代码，提取出与恶意行

为相关的静态特征，如API调

用、系统资源占用、文件操作

等。

对原始恶意软件进行清洗，去

除无关信息和噪声，将其转换

为适合深度学习模型处理的格

式，如二进制文件、图像或文

本等。

从提取出的特征中选择与恶意

软件分类最相关的特征，以降

低特征维度和提高模型训练效

率。
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