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 数据增强概述

§ 数据增强概述：

1. 数据增强是通过修改现有数据来创建新数据点的过程，用于

增加训练数据量。

2. 数据增强技术通常用于监督学习任务，其中模型从标记数据

中学习。

3. 数据增强可以帮助模型泛化到新的示例并提高准确性，尤其

是在训练数据量较少的情况下。

§ 数据增强方法：

1. 回译：将数据从一种语言翻译成另一种语言，然后翻译回原

始语言，从而产生新数据点。

2. 同义词替换：用同义词替换数据中的某些词，从而产生新数

据点。

3. 随机删除：随机删除数据中的某些词或子句，从而产生新数

据点。

4. 随机插入：随机插入新的词或子句到数据中，从而产生新数

据点。

5. 随机交换：随机交换数据中的词或子句的顺序，从而产生新

数据点。



 数据增强概述

数据增强工具：

1. OpenNMT：一个流行的开源神经机器翻译工具包，提供多

种数据增强技术，包括回译、同义词替换和随机删除。

2. nlpaug：一个专注于自然语言处理任务的数据增强库，提

供各种数据增强技术，包括随机插入、随机交换和反义词替换。

3. EasyDataAug：一个易于使用的Python库，提供多种数据

增强技术，包括回译、同义词替换和随机删除。

4. AugLy：一个用于文本分类任务的数据增强库，提供多种数

据增强技术，包括随机删除、随机插入和随机交换。

5. TextAttack：一个用于文本分类任务的数据增强库，提供多

种数据增强技术，包括回译、同义词替换和随机删除。

数据增强在自然语言生成中的应用：

1. 数据增强可以用于增加自然语言生成模型的训练数据量，从

而提高模型的性能。

2. 数据增强可以帮助自然语言生成模型泛化到新的示例，并提

高模型在真实世界数据上的准确性。

3. 数据增强可以用于探索自然语言生成模型的不同方面，并发

现模型的局限性。



 数据增强概述

1. 数据增强技术正在从传统的基于规则的方法向基于学习的方法发展。

2. 基于学习的数据增强方法可以利用预训练语言模型来生成高质量的数据增强样本。

§ 数据增强技术的发展趋势：
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 数据增强方法分类

§ 回译数据增强

1.基本原理：回译数据增强（BT）通过将源语言数据翻译成目

标语言，再将翻译后的数据翻译回源语言，产生新的数据。

2.效果评估：回译数据增强通常用于解决小样本问题，能够有

效地提高模型在目标语言上的性能，并减少对人工标注数据的

依赖。

3.应用领域：回译数据增强适用于各种自然语言处理任务，如

机器翻译、文本分类、情感分析和问答系统等。

§ 同义词替换数据增强

1.基本原理：同义词替换数据增强（SR）通过将源语言数据中

的某些词替换为它们的同义词，产生新的数据。

2.效果评估：同义词替换数据增强能够有效地增强数据的多样

性，提高模型的泛化能力，并减轻模型对特定词语的依赖。

3.应用领域：同义词替换数据增强适用于各种自然语言处理任

务，如机器翻译、文本分类、情感分析和问答系统等。



 数据增强方法分类

§ 随机插入数据增强

1.基本原理：随机插入数据增强（RI）通过在源语言数据中随

机插入新的词或短语，产生新的数据。

2.效果评估：随机插入数据增强能够有效地增加数据量，提高

模型的鲁棒性，并帮助模型学习语法的多样性。

3.应用领域：随机插入数据增强适用于各种自然语言处理任务，

如机器翻译、文本分类、情感分析和问答系统等。

§ 随机删除数据增强

1.基本原理：随机删除数据增强（RD）通过在源语言数据中随

机删除某些词或短语，产生新的数据。

2.效果评估：随机删除数据增强能够有效地提高模型对数据缺

失的鲁棒性，并帮助模型学习语义的重要性和冗余。

3.应用领域：随机删除数据增强适用于各种自然语言处理任务，

如机器翻译、文本分类、情感分析和问答系统等。



 数据增强方法分类

§ 对抗样本数据增强

1.基本原理：对抗样本数据增强（AE）通过在源语言数据中添

加少量的扰动，产生新的数据，这些扰动不会改变数据的语义，

但会使模型的预测结果发生改变。

2.效果评估：对抗样本数据增强能够有效地提高模型的鲁棒性，

使模型能够抵抗对抗样本的攻击。

3.应用领域：对抗样本数据增强适用于各种自然语言处理任务，

如机器翻译、文本分类、情感分析和问答系统等。

§ 基于生成模型的数据增强

1.基本原理：基于生成模型的数据增强（GM）通过使用生成

模型生成新的数据，这些生成的数据与源语言数据具有相似的

分布，但内容不同。

2.效果评估：基于生成模型的数据增强能够有效地增加数据量，

提高模型的泛化能力，并帮助模型学习数据中的复杂模式。

3.应用领域：基于生成模型的数据增强适用于各种自然语言处

理任务，如机器翻译、文本分类、情感分析和问答系统等。
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 策略相关方法

1. 利用NLI是有益的，因为生成模型通过判断句子的真伪来捕获文本中的因果关系，

增强文本的相关性。

2. 提出了一种基于NLI的数据增强方法，该方法根据句子之间的推理关系生成新句

子。

3. 可以调整NLI模型的置信度阈值，控制生成的句子数量并确保生成的句子与原始

句子有不同的表达。

§ 文本蕴含（TE）

1. 基于TE的数据增强方法是从给定的前提文本中生成新的假设文本。

2. TE方法可以产生比NLI方法更多的句子，而且这些句子和原始句子在表达上差异

更大，因为它们提供了更多不同的解释和推断。

3. 可以通过调整TE模型的置信度阈值来控制生成文本的数量和多样性。

§ 自然语言推理（NLI）:



 策略相关方法

§ 模板化

1. 模板化数据增强方法利用预定义的句法或语义模板，将输入句子转换为多种表达形式。

2. 基于模板的方法相对简单且易于实现，可以应用于各种语言和任务。

3. 模板化方法可以生成大量的新句子，但生成的句子质量和多样性可能会受到所用模板的限

制。

§ 反义词替换

1. 反义词替换数据增强方法通过将句子中的某个词替换为其反义词来生成新的句子。

2. 反义词替换方法简单且易于实现，可以有效地改变句子的含义，产生新的句子。

3. 反义词替换方法可能产生语义不一致或不自然的句子，因此需要合理调整替换策略。



 策略相关方法

§ 同义词替换

1. 同义词替换数据增强方法通过将句子中的某个词替换为其同

义词来生成新的句子。

2. 同义词替换方法简单且易于实现，可以有效地改变句子的含

义，产生新的句子。

3. 同义词替换方法可能产生语义不一致或不自然的句子，因此

需要合理调整替换策略。

§ 噪声注入

1. 噪声注入数据增强方法通过向句子中添加噪声来生成新的句

子。

2. 噪声注入方法可以有效地改变句子的含义，产生新的句子，

但可能会产生语义不一致或不自然的句子。
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 样本相关方法

- 基于循环神经网络（RNN）的样本相关方法是一种常见的自然语言生成数据增强

技术，它利用RNN的时序建模能力来生成与原始样本相关的文本。

- 基于RNN的样本相关方法通常采用编码器-解码器结构，编码器将原始样本编码成

一个固定长度的向量，解码器根据编码向量的信息生成新的文本。

- 基于RNN的样本相关方法可以用于生成不同粒度的文本，从单个词到完整的句子

或段落，其生成的文本通常具有与原始样本相似的语言风格和内容。

§ 基于变分自编码器的样本相关方法

- 基于变分自编码器（VAE）的样本相关方法是一种另一种常见的自然语言生成数

据增强技术，它利用VAE的潜在空间来生成与原始样本相关的文本。

- 基于VAE的样本相关方法通常采用编码器-解码器结构，编码器将原始样本编码成

一个潜在向量，解码器根据潜在向量生成新的文本。

- 基于VAE的样本相关方法可以用于生成不同粒度的文本，从单个词到完整的句子

或段落，其生成的文本通常具有与原始样本相似的语言风格和内容，并且具有较好

的多样性。

§ 基于循环神经网络的样本相关方法
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